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Annotatsiya: Magolada hozirgi kunda keng targalgan neyron tarmoqlari ko’rib
chigilgan. Neyron tarmoqlar, ularning tuzilishi va qatlamlar orasida sodir bo’ladigan
jarayonlar haqida batafsil ma’lumotlar berilgan hamda har bir neyron tarmogqlari
ganday masalalarni hal gilish mo’ljallanganligi haqida ma’lumotlar berilgan.

Kalit so‘zlar: Sun'iy intellekt, Sun'iy neyron tarmoqlari(ANN), simulyatsiya
gilingan neyron tarmoglari (SNN), Uzoqg gisga muddatli xotira (LSTM), Sequence to
Sequence Models(SSM).

Sun’iy neyron tarmogq/lari

Sun'ty neyron tarmoglari (ANN) yoki simulyatsiya gilingan neyron tarmoqlari
(SNN) sifatida ham tanilgan neyron tarmoglar mashinani o'rganishning bir gismi
bo'lib, chuqur o'rganish algoritmlarining markazida joylashgan. Ularning nomi va
tuzilishi biologik neyronlarning bir-biriga signal berish usulini taglid qgilib, inson
miyasidan ilhomlangan.

Sun'ty neyron tarmoglari (ANN) kirish gatlami, bir yoki bir nechta yashirin
gatlamlar va chigish gatlamini o'z ichiga olgan tugun gatlamlaridan iborat. Har bir
tugun yoki sun'iy neyron boshgasiga ulanadi va u bilan bog'lig vazn va chegaraga ega.
Agar biron bir alohida tugunning chigishi belgilangan chegara giymatidan yuqori
bo'lsa, ushbu tugun faollashtiriladi va ma'lumotlarni tarmoqgning keyingi gatlamiga
yuboradi. Aks holda, tarmogning keyingi qatlamiga hech ganday ma'lumot
uzatilmaydi.

Neyron tarmoglar vaqt o'tishi bilan ularning anigligini o'rganish va yaxshilash
uchun o'quv ma'lumotlariga tayanadi. Birog, ushbu o'rganish algoritmlari aniqlik
uchun sozlangandan so'ng, ular informatika va sun'iy intellektda kuchli vositalar bo'lib,
bizga ma'lumotlarni yuqgori tezlikda tasniflash va klasterlash imkonini beradi. Nutgni
aniglash yoki tasvirni aniglash bo'yicha vazifalar mutaxassislar tomonidan qo'lda
identifikatsiya qilish bilan solishtirganda bir necha dagiga va soat vaqt olishi mumkin

Hozirgi kunda keng targalgan neyron tarmoglarini quyida keltirib o’tamiz:

s Perseptron
Forward neyron tarmog'i
Ko'p gatlamli perseptron
Konvolyutsion neyron tarmog'i
Radial asosli funktsional neyron tarmoq
Takroriy neyron tarmoq
LSTM - Uzoq gisqa muddatli xotira
Sequence to Sequence Models
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Types Of Learnirng';r.;or Life
Neural Networks

Feed Forward Neural Nets [—<

Multiple Layered Perceptron Neural Nets

Convolution Neural Nets 0 —

]

Radial Basis Function Neural Nets [—<

Recurrent Neural Nets 1—<
Sequence to Sequence models

Modular Neural Network

Sun'ty neyron tarmoqlari inson tanasidagi biologik neyronlardan ilhomlangan
bo'lib, ular ma'lum sharoitlarda faollashadi, bu esa javob sifatida tananing tegishli
harakatiga olib keladi. Sun'iy neyron tarmoglari o'zaro bog'langan sun'iy neyronlarning
turli qatlamlaridan iborat bo'lib, ularni yogish/o'chirishga yordam beradigan
faollashtirish funktsiyalari bilan ishlaydi.

Qisgacha aytganda, har bir neyron kirishlar va tasodifiy og'irliklarning
ko'paytirilgan versiyasini oladi, keyinchalik ular statik moyillik giymati bilan
go'shiladi; Bu keyinchalik neyrondan berilishi kerak bo'lgan yakuniy giymatni hal
giluvchi tegishli faollashtirish funktsiyasiga o'tkaziladi. Kirish giymatlarining tabiatiga
ko'ra turli xil faollashtirish funktsiyalari mavjud. Yakuniy neyron tarmog'i gatlamidan
chigish hosil bo'lgandan so'ng, yo'gotish funktsiyasi (Kkirish va chigish) hisoblab
chigiladi va yo'gotishlarni minimal gilish uchun og'irliklar sozlangan joyda orgaga
targalish amalga oshiriladi.

Og'irliklar - bu kirishlar bilan ko'paytiriladigan ragamli giymatlar. Orga
targalishda ular yo'gotishni kamaytirish uchun o'zgartiriladi. Oddiy so'z bilan aytganda,
og'irliklar Neyron tarmoglaridan mashina tomonidan o'rganilgan giymatlardir. Ular
bashorat gilingan natijalar va o'quv kirishlari o'rtasidagi farqga qgarab o'zini 0'zi
sozlaydi.

Faollashtirish funksiyasi neyronni yogqish/o‘chirishga yordam beradigan
matematik formuladir.

Kirish gatlami kirish vektorining o'lchamlarini ifodalaydi.

Yashirin gatlam kirish maydonini (yumshoq) chegaralari bo'lgan hududlarga
ajratadigan vositachi tugunlarni ifodalaydi. U vaznli kirishlar to'plamini oladi va
faollashtirish funktsiyasi orgali chigishni ishlab chigaradi.

Chigish gatlami neyron tarmoqgning chigishini ifodalaydi.
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Perceptron modeli Neyronning eng oddiy va eng gadimgi modellaridan biridir.
Bu neyron tarmog'ining eng kichik birligi bo'lib, u kirish ma'lumotlaridagi
xususiyatlarni yoki biznes razvedkasini aniglash uchun muayyan hisob-kitoblarni
amalga oshiradi. U vaznli kirishlarni gabul giladi va yakuniy natija sifatida chigishni
olish uchun faollashtirish funksiyasini go'llaydi.

Kirish ma'lumotlari fagat bir yo'nalishda harakatlanadigan, sun'iy neyron
tugunlari orgali o'tib, chigish tugunlari orgali chigadigan neyron tarmoglarning eng
oddiy shakli. Yashirin gatlamlar mavjud yoki bo'Imasligi mumkin bo'lgan joylarda
Kirish va chigish gatlamlari mavjud.

Qatlamlar soni funktsiyaning murakkabligiga bog'lig. U bir yo'nalishli oldinga
tarqaladi, lekin orgaga targalmaydi. Bu erda og'irliklar statikdir. Faollashtirish
funksiyasi og'irliklarga ko'paytiriladigan kirishlar orgali ta'minlanadi. Buning uchun
faollashtirish funksiyasini tasniflash yoki bosqgichli faollashtirish funksiyasidan
foydalaniladi. Masalan: Neyron chegaradan yuqori bo'lsa (odatda 0) faollashadi va
neyron chiqish sifatida 1 ni hosil giladi. Neyron -1 deb hisoblanadigan chegaradan
(odatda 0) past bo'lsa, faollashtirilmaydi.

Konvolyutsiya neyron tarmog'i standart ikki o'lchovli massiv 0'rniga
neyronlarning uch o'lchovli tartibini 0'z ichiga oladi. Birinchi gatlam konvolyutsion
gatlam deb ataladi. Konvolyutsion gatlamdagi har bir neyron fagat ko'rish
maydonining kichik gismidagi ma'lumotlarni gayta ishlaydi. Kiritish funksiyalari filtr
kabi partiyaviy ravishda olinadi. Tarmoq tasvirlarni gismlarga bo'lib tushunadi va
tasvirni to'lig gayta ishlashni yakunlash uchun bu operatsiyalarni bir necha marta
hisoblashi mumkin. Qayta ishlash tasvirni RGB yoki HSI shkalasidan kul rangga
aylantirishni o'z ichiga oladi. Piksel giymatidagi keyingi o'zgarishlar girralarni
aniglashga yordam beradi va tasvirlarni turli toifalarga ajratish mumkin.

Radial asosiy funktsiya tarmog'i kirish vektoridan, undan keyin RBF neyronlari
gatlamidan va har bir toifaga bitta tugunli chigish gatlamidan iborat. Tasniflash har bir
neyron prototipni saglaydigan o'quv majmuasidagi ma'lumotlar nuqgtalariga kirishning
o'xshashligini o'lchash orgali amalga oshiriladi.

Qatlamning chigishini saglash uchun mo'ljallangan, takroriy neyron tarmog'i
gatlam natijasini bashorat gilishda yordam berish uchun kirishga gaytariladi. Birinchi
gatlam odatda oldinga uzatiladigan neyron tarmoqg bo'lib, undan keyin takrorlanuvchi
neyron tarmoq gatlami bo'lib, unda oldingi vaqt bosgichida mavjud bo'lgan ba'zi
ma'lumotlar xotira funktsiyasi bilan eslab golinadi. Bu holda oldinga targalish amalga
oshiriladi. U kelajakda foydalanish uchun zarur bo'lgan ma'lumotlarni saglaydi. Agar
bashorat noto'g'ri bo'lsa, o'rganish tezligi kichik o'zgarishlar gilish uchun ishlatiladi.

LSTM tarmoglari standart birliklarga go'shimcha ravishda maxsus birliklardan
foydalanadigan RNN turidir. LSTM birliklari ma'lumotni uzog vagt davomida xotirada
saglay oladigan "xotira xujayrasi” ni 0'z ichiga oladi. Eshiklar to'plami ma'lumot
chiqgarilganda xotiraga gachon kirishini va gachon unutilganligini nazorat gilish uchun
ishlatiladi. Eshiklarning uch turi mavjud, ya'ni kirish eshigi, chigish eshigi va unutish
eshigi. Kirish eshigi oxirgi namunadagi gancha ma'lumot xotirada saglanishini hal
giladi; chiqish eshigi keyingi gatlamga uzatiladigan ma'lumotlar migdorini tartibga
soladi va unutish shlyuzlari oldingi holatni joriy kiritish bilan solishtirganda, 0 dan 1

gacha bo'lgan giymatni belgilash orgali oldingi holatdan ganday ma'lumotlarni olib
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tashlashni hal giladi.. Ushbu arxitektura ularga uzoq muddatli bog'ligliklarni o'rganish
imkonini beradi

Modulli neyron tarmog'i mustaqil ishlaydigan va kichik vazifalarni bajaradigan
bir gancha turli tarmoglarga ega. Hisoblash jarayonida turli tarmoglar hagigatan ham
bir-biri bilan o'zaro ta'sir gilmaydi yoki signal bermaydi. Ular natijaga erishish uchun
mustaqil ravishda ishlaydi.
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Annotatsiya: Bashoratlash algoritmlari bir narsani kategoriyalash, tahlil gilish
yoki bashorat berish uchun ishlatiladi. Ular masalan, ta’lim, marketing, tadbirkorlik,
va boshqa sohalar bo‘yicha amal qiladi. Bashoratlash algoritmlarning qay birini tanlash
sizning maqsadingiz va masalangizga bog‘liq.

Kalit so‘zlar: Haar Cascade Classifier, You Only Look Once, Single Shot
MultiBox Detector, Faster R-CNN, Mask R-CNN, Hough Transform, ORB, Canny
Edge Detection.
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